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Yapay Zeka Nedire

Intelligent Machines
Broadly defined

Artificial Intelligence

Pattern Recognition
Learning general patterns from

data

Machine Learning

Neural Networks

Learning general patterns in
unstructured data (i.e. images,
text, audio, etc.)

Large Language Models
Learning to understand natural
language (i.e. text)




1950 — Turing testi, Mind adli felsefe dergisinde  UnlU
Ingiliz matematik¢i ve bilgisayar bilimcisi Alan Turing'in  Computing
Machinery and Intelligence baslikli Onl0 makalesinde s6zU edilen
kavramdarr.

Turing'in Sorusu. Alan Turing bir makalede sorar: "Makine dusunebllir

mi2" UnlU testi dne sirer: Bir perdenin arkasindaki varlikla yazisiyorsunuz;
INsan mi makine mi oldugunu ayirt edemiyorsaniz, © makine dusunuyor

savyilir.

Isleyis -
Turing festine gdre makine, gonulll bir insanla birlikte, sorgulayicinin q A

gorus alaninin disinda bir yere saklanir. Sorgulayici yalniz soru sormak
suretiyle hangisinin insan hangisinin  bilgisayar oldugunu saptamaya [q — g)g]
= X

calisir. Sorgulayicinin sorularn ve daha onemlisi aldigr yanitlar, tamamen
ses gizlenerek, yani ya bir klavye sisteminde yazilarak veya bir ekranda
gosterilerek verilir. Sorgulayiciya bu soru-cevap oturumunda elde edilen Q

bilgiler disinda her iki taraf hakkinda hicbir bilgi veriimez. Dizi halinde
tekrarlanan testler sonucunda sorgulayici, futarll bir sekilde insani
saptayamadigl takdirde makine Turing testini gecmis savyilir. Bilgisayar
genel dogal dil konusmasinda bir insandan ayirt edilemiyorsa, o zaman
INsan seviyesinde zekaya ulasmis olmasi gerektigi ileri surulmektedir.

)



1. DONEM — (1950-1990

1956 — Dartmouvuth'ta bir Yaz. John
McCarthy ve birkac meslektasi bir yaz

boyunca bir kolejde toplanir. "Yapay Zekd" 1 e e
terimini ilk kez burada kullanirlar. Hedefleri CRERERSE LR 22212
Iddlglld”’: blr ygz Iglnde mgklneye f::J:f:::EF;;I:IEI:::]:;I_:E::“:{:I:H:I::I:rll_:'::l:;Ilf“:”:l:;:;Ilznzlﬁzr:“flﬁlz:lflffl:”_:r:;::::::::::::::::::::::

duguanY| OQreTmek’ ZA > HI, I'M ELIZA. WHAT DO YOU WANT TO TALK ABOUT ?

> LHN 1 THLK HBOUT MY PROBLEM 7
AR > SURE... !

1966 _ ELIZA, "k nsohbet BOII.U". MlTlde ‘_ __l]:_!:-réi:l_”jr_'ir;;::“{[{é: r?{??f:rlr.'q:::::'ll'il"l- :.:||-'|I[ | HHYE H LOT OF SIRESS.
Joseph Weizenbaum bir program yazar: AMLT > THANKS FOR YOUR ADVICE. .
FLIZA > NO MENTION.
EL!ZA. AMIT > BYE —
ELIZA bir psikoterapist taklidi yapmaktadirr. FLLEH 2 B MIRRCEE T T .
”Annem benl Onlgmlyor” YCIZCII’SCIHIZ, EEESSESESESSSESSESSSSSSSSSESESSESSSSESSSZSESSSSSESSESESSESSSSESSESSSESESSESsSsSsSE=s===

"Annenden biraz daha bahseder mising”
der. Aslinda sadece cUmlenizi soruya
cevirlyordur. Ama insanlar ona baglanir,
sirlarnni anlatir. Weizenbaum dehsete duser
— bugUn ChatGPT etrafindaki tartismalarin
Ik isareti buradadirr.



> 1980'ler — Uzman Sistemler ve ilk Ticari Basari. Dijital EQuipment
Corporation (DEC) "XCON" adli bir sistem kurar: bilgisayar siparislerini
otomatik yapilandirr. Sirkete yilda 40 milyon dolar kazandirr. Tipta
MYCIN, kandaki enfeksiyonu teshis eder. Bu sistemler aslinda devasa
"eger-ise" listeleridir. Ama bir problem vardir: her yeni durum icin insan
uzmanin oturup yeni kural yazmasi gerekir. Olceklenemez.

80’lerin sonunda YZ genel anlamda bir itibar kaybina ugrar.



2. Makine Ogrenme — "Veriden Ogrenme" Cagdi (1990-2010)

Makine ogrenmesi, yapay zekdnin alt alanlanndan biridir ve sistemlerin acikco
programlanmadan, veriler Uzerinden ogrenmesini saglar.

Temel ozellikleri: 1. Veriye dayali dgrenme 2.0r0nt0 tanima 3.Tahmin Uretme

Dil 6gretimi acisindan:

1. Ogrenci hatalarini analiz etme 2. Ogrenme dizeyini tahmin etme 3. Kisisellestirilmis icerik
sunma gibi uygulamalar makine ogrenmesi temellidir.

1997 — Deep Blue, Kasparov'u Yener. IBM'in satrang bilgisayar dunya sampiyonunu maglup
eder. Basin "'makine insani yendi" diye yazar. Ama Deep Blue aslinda «dusunmek»yten — ziyade
saniyede 200 milyon hamle hesabi yapmistir.

1998 — Iki Stanford doktora égrencisi (Larry Page, Sergey Brin) web'i siralamak icin bir
algoritma yazar. Web Uzerinde ¢ektigi veriler Uzerinden anahtar kelimelerle sayfa siralamao
rank page seklindeki bu gorece gelismis algoritma makine ogrenmesini kullanan ilk arama
motoru Google’l yarattl.

2002-2005 — Spam’le Savas. Hotmail, Yahoo Mail, Gmail bu yaklasimi benimser. Bugun gelen
kutunuzda 200 spam olmamasinin tek sebelbi budur.



2005 —2010 Tavsiye Algoritmalari

Nefiflix film tavsiye algoritmasi, Amazon'un "bunu alan bunu da aldi tarzi onerileri, Spotity'in
Discover Weekly'si, YouTube'un yan cubuk video tavsiyeleri vb.

2008 — Akilli Telefonlar ve Veri Ekonomisi. Akilli telefonlar, her kullaniciyi bir veri kaynagino
donUstUrdr. Konum, tiklama, ilgi suresi, tercihler vb. Ornegdin, Facebook News Feed algoritmasi
(2006'da baslar, 2009'da makine ogrenmesine gecer) bu verileri kullanarak size ne gosterecegine

karar verir. Algoritmik sosyal medya dogar.

2009 — Onceleri dil bilimcilerin yazdidi gramer kurallanyla calisaon Google Translate dogal dil
girdileri ile beslenmeye baslar. Hizli bir sekilde daha ise yarar hale gelir.



3. Donem: Buyuk Dil Modelleri Large Language Model (LLM)

-2010'larin ortasinda derin 0grenme goruintlide muazzam isler yaparken - Oornegin,
Facebook yuzuntizu tamyor, Google Fotograflar kopeginizi bulabiliyordu — dil boyutunda
ozellikle ¢evirilerde verim saglanamamastr.

Problem: O donem kullanilan mimar1 RNN’ 1di. RNN cumleyi soldan saga, kelime kelime
okurdu — tipka bir insanin yaptig1 gibi. Ama cumleler uzadik¢a baglam kaybediliyordu.
Ornek: "Ali diin aksam, annesinin eski arkadasinin diigiiniinden dondiikten sonra, ona bir
hediye verdi." Buradaki "ona" kime gonderme yapmaktadir? Ali'ye mi, anneye mu,
arkadasa m1? Cumlenin timtinu gormek, tum baglami yakalamak gerekir. Hatta metin
baglamina da ihtiya¢ duyulabilir.

Fakat genellikle, 20 kelime sonra baslangictaki baglam kaybediliyordu. Ornegin, Google
Translate hala uzun paragraflarda sagma i1¢erikler uretebiliyordu.



Coziim: : "Attention is All You Need" — "Ihtiyacimiz Olan Tek Sey Dikkat.«

Buradaki devrimci fikir, cuimley1 soldan saga okumak yerine, tiim kelimelere aym anda
bakmak ve her kelimenin diger kelimelere ne kadar "dikkat" etmesi gerektigini
hesaplamak. "Ali... Ona hediye verdi" cumlesinde, model "ona" kelimesinin "Ali" 1le
%70, "anne" 1le %20, "arkadas" 1le %10 1liskili oldugunu vert beslemeler: 1le
ogrenebilmistir. Bu mekanizmanin adi 0z-dikkattir (Self-attention). Bu gelisme kritik bir
avanta] getirmistir: Birimler arasindaki mesafe sorunu c¢oziillmus, cliimlenin basindaki
kelime 1le sonundaki kelime arasindaki mesafe artik onemsiz hale gelmastir.



2000'ler *® Web 2.0 ve 6grenme yonetim sistemleri 2023
Moodle, Blackboard gibi LMS'ler sinifi dijitallestirdi. ﬁgrenci portfoyleri, forumlar, video dersler
yayginlasti. Bu donemde YZ henuz "arka plandaydi” — oneri algoritmalan bigiminde.
2011'den ¢ Mobil uygulamalar ve oyunlastirma - Duolingo 2024
itibaren Duolingo, aralikh tekrar (spaced repetition) ve zorluk uyarlamasi (adaptive difficulty)
algoritmalanyla dil 6grenmeyi kitlesellestirdi. 500 milyondan fazla kullanici, 40'tan fazla dil.
Turkge, 6grenilen diller arasinda.
2016 ° Google Noéral Makine Cevirisi (GNMT) S

Google Translate, istatistiksel yaklasimdan derin 6grenmeye gegti. Ceviri kalitesi bir gecede
fark edilir sekilde artti. Dil ogretmenleri "geviri araglanni nasil yasaklanz" tartismasini birakip
"naslil entegre ederiz" sorusuna gegcmeye basladi.

2026

ChatGPT: kirilma noktasi

OpenAl, GPT-3.5 tabanl ChatGPT'yi kamuya acti. ki ayda 100 milyon kullaniciya ulast — tarihin
en hizh yayilan tuketici uranu. Dil 6gretimi igin buyuk soru: "Artik ne degisecek?"

Kasim 2022¢

Bilmeniz gereken on remel kavram

Coklu kipli modeller - GPT-4, Claude, Gemini

Artik modeller yalniz metni degil, gorseli, sesi, belgeyi de isliyor. Khan Academy'nin
Khanmigo'su, dersteki yapay zeka asistani kavramini somutlastird.

Sesli sohbet devrimi - ChatGPT Voice, Duolingo Max
Gergek zamanh sesli iletisim, konusma pratigini kokten degistirdi. Duolingo Max'in "Video Call"
ve "Roleplay” 6zellikleri, AB duzeyindeki ogrencilere dogal diyalog firsati sundu.

Ogretmene 6zel araclar yayginlasiyor
Diffit, MagicSchool, Khanmigo gibi ogretmen odakli platformlar; ders plani, rubrik, uyarlanmis
metin uretimini tek tikla hale getirdi. Prompt yazma gereksinimi en aza indi.

Etmen (agentic) YZ donemi

YZ artik sadece yanit vermiyor; birden ¢ok adimi kendi kendine planlayip yuritebiliyor. Dil
dgretiminde: "Ogrencinin ilerlemesini izle, zayif oldugu konulara yonelik iic alistirma iiret,
sonuglan raporla” gibi gorev zincirleri mumkan.

g1
Yapay Zeka (Al)

insan zekasina 6zgii gbrevieri (6Grenme,
akil yuriitme, dil anlama) yapabilen
sistemler.

66
Prompt

Modele verilen yonerge. Kalitesi dogrudan
ciktinin kalitesini belirler.

B2
Makine Ogrenmesi

Verilerden orintl ¢ikararak kural
programlamadan 6grenen algoritmalar.

B3
Derin Ogrenme

Cok katmanh yapay sinir aglanyla karmasik
drlintlleri yakalayan yontem.

87
Token

Modelin isledigi en kiclk dil birimi. Stzcilk,
hece ya da harf olabilir.

B8
Baglam Penceresi

Modelin ayrm anda "hatirlayabildigi metin
miktar. Sohbetin sinindir.

B4
Biiyiik Dil Modeli (LLM)

Milyariarca cimle Uzerinde editilmis, metin
Ureten ve anlayan dev modeller.

89
Haltisinasyon

Modelin gergek olmayan bilgileri kendinden
emin bicimde uydurmast.

a5
Uretken YZ

Metin, girsel, ses, video uretebilen
modeller. ChatGPT, Claude, DALL-E gibi.

10
Ince Ayar (Fine-tune)

Genel modelin belirli bir alana
ozellestirimesi (6r. Tlrkge 6gretimi).



Prompt Nedir?

¢ Prompt, yapay zekaya bir gérev vermek icin kullanilan anlamli ve yonlendirici ifadedir.
Model, bu ifadeyi yorumlayarak istenen ciktiyi Uretir.
¢ Sadece Anahtar kelime ile arama, bir prompt degildir.
—> Prompt; baglam, amac ve dilsel yapi icerir.
¢ Kullanici, LLM ile su yollarla etkilesim kurabilir:

e Metin arayuzi (chat ekrani)

e AP| lGzerinden veri gonderimi

e Sesli komutlar (mikrofon)
¢ Ardisik ve mantikli yonergeler zinciri ile karmasik gorevler ¢cozulebilir.

— Bu yapiya Zincirleme Prompting (Chain-of-Thought Prompting) denir.

W /\\ \_’QIK



Be Concise (Kisa Olun)

. Kisa ve net olmayi hedefleyin

« MUmkun oldugunca basit bir dil kullanin

* Karmasik istem ve soru formati:

"Bana fotosentez siireci ve bu biyokimyasal reaksiyonun énemi
hakkinda ayrintili bir agiklama saglayabilir misiniz?"

* Daha 6z istem ve 6dretici format
"Fotosentez stirecini ve 6nemini ayrintil olarak aciklayin.”



Be Clear (Net Olun)

* Belirsiz ve muglak ifadelerden kacinin

* Gerektigi kadar spesifik olun

Belirsiz ifadeler ve soru bicimiyle istem:
"Bir makale nasil dretirim ?"
Daha net, daha az belirsiz ve buyurgan bigcim:

"Akran denetimli bir akademik dergi icin bir arastirma
makalesi yazmanin genel adimlarini agiklayin.”



Baglam ve mantiksal yapiyi ekleyin.

* Muhakemeyi gelistirmek icin baglam saglayin

* Yapilandiriimis ve tutarli istemler olusturun

Baglam icermeyen yapilandiriimamis istem: O /p
"Bir arastirma makalesi yazmada yer alan gorevlerden bahsedin." /l<<\
Baglam iceren yapilandirilmis istem: /f

"Bir 6grenci odevi icin bir arastirma makalesi yazmada yer alan adimlari
listeleyin. Bir konu secerek baslayin, son taslagi duzelterek bitirin."



Karmasik gorevleri parcalara ayirin

Tek bir komutta, cesitli formatlar -Cok adimli veya konu iceren

isteyen birkag gorevi gorevieri

birlestirmekten kaginin -Ayri istemlere veya istem
zincirlerine bolun.

O’.

2
"Hedef kitleyi, temel mesajlari ve tanitim stratejilerini ayrintili olarak aciklayan yeni bir gevre/l/(s\f
dostu drtin icin kapsamli bir pazarlama kampanyasi tasarlayin. Sosyal medya, basili yayin ve
televizyon gibi reklam ortamlarina dair belirli 6rnekler verin ve modern minimalist bir tarzda
bir reklamin gorsel bir maketini olusturun. Reklam icin anlamli bir alternatif metin yazin ve

erisilebilirligi artirmak igin icerigini 6zetleyin. Son olarak, bu pazarlama kampanyasini

potansiyel yatirimcilara sunmak icin 2 dakikalik bir tanitim metni taslagi hazirlayin.”



Istenilen ciktiy1 belirtin..

. Stil & Ton . Bicim, dil veya icerik tUru
, Derinlik & Uzunluk . Temperature—> hassasiyeti ve yaraticiligi kontrol eder
Stil ve Ton: “Bir tabloid gazetesinin basit stilinde XYZ hakkinda bir paragraf taslagi hazirla. Sansasyonel bir tﬂ/

0
kullan” <</\]L
Derinlik ve uzunluk: “500 kelimeyi asmayan XYZ konusu hakkinda st duzey bir hukuki argimantasyon sunun.”
Bicim, dil, icerik tur(: Ornegin: Uc sutunlu bir tablo; Swabhili dilinde bir siir; Python dilinde bir senaryo
Sicaklik: Goreve bagl olarak yaraticilik ve kesinlik arasinda denge kurun



Yaklasiminizi Yansitin ve Uyariayin

* Sonuclar strekli degerlendirin
* Esnek olun, ince ayar yapin ve gelistirin

* Avarlayin, sonra tekrar calistirin!

O‘.
Diger prensipleri uygulayarak /p/l/
-arkh bir yonlendirme teknigi kullanarak é\f
Hicbir gelisme yok mu’?

* Avarlamalarla bile?

e Sifirdan basla!




Bu prensipleri birlestirin.

. Bu ilkeler birbirini tamamlar

» Eniyisonuclaricin moduler olarak karistirin ve eslestirin

O’.
. Daha onceki ornek, zaten iyilestirilmis (ton ve stil): /p/l/
"Iklim degisikligi hakkinda bir tabloid gazetesinin basit stilinde bir paragraf taslag (s\f_
hazirlayin. Sansasyonel bir ton kullanin."
Daha da iyilestirilmis: netlik, baglam, sicaklik, uzunluk:
* "Iklim degisikliginin etkileri hakkinda bir baslik da dahil olmak tGizere 500 kelimelik
bir gazete paragrafi taslagi hazirlayin. Bir tabloid gazetesinin basitlestirilmis
dilbilgisini uygulayin ve sansasyonel bir dil kullanin. Iklim degisikliginin etkilerini

anlatirkenyaraticiolun."



Ornekler Verin.

* Yararl ornekler akil yarttmeyi destekler
* Giris veya ciktiyla iliskilendirilebilir
e Gerekirse aciklayin

O’.
: ~ ™,
) Ornek eklenmemis istem: <<\

"Saglik uzmanlari tarafindan tartismali olarak gorulebilecek beslenmeyle ilgili bir ’f_
iddiada bulunun.”

Ayni istem, bir ornekle iyilestirildi:
"Saglik uzmanlari tarafindan tartismali olarak gorulebilecek beslenmeyle ilgili bir

iddiada bulunun, 6rnegin 'Cikolata sizin icin iyidir'.



...talimatinizi

duzeltin:
e Daha dnceki komut, cikti parametrelerini belirleyerek iyilestirildi: OR /\] E K

*“Iklim degisikliginin etkileri hakkinda, bir baslik da dahil olmak tizere 500 kelimelik bir gazete
paragrafi taslagl hazirlayin. Bir magazin gazetesinin basitlestiriimis dilbilgisini uygulayin ve
sansasyonel bir dil kullanin. Iklim degisikliginin etkilerini anlatirken yaratici olun.”

* Yonleriniisaretleyerek daha da gelistiriyoruz

*“Gorev: Bir baslik da dahil olmak Gzere 500 kelimelik bir gazete paragrafitaslagi hazirlayin. Konu:
Iklim degisikliginin etkileri.

Stil: Bir magazin gazetesinin basitlestirilmis dilbilgisini kullanin.

Ton: Sansasyonel bir dil kullanin.

Kesinlik: Iklim degisikliginin etkilerini anlatirken yaratici olun.”



YTO’'de Nasil Kullanabiliriz ?

- Seviye Belileme Sinavlar (Ontest)
- Bireysellestiriimis Ogrenme Programliari

> Metin Uretme
o Okuma
o Dinleme

o Etkinlik uretme
o Okumo
o Dinleme
o YOzmMa
o Konusma

o Yazma puanlama ve geri bildirimi
o Kur Bifirme Sinavlar (Sontest)

O


https://turkceseviyesinavi.netlify.app/

YTO Ajanlarn (Agents)

Ornekler:

1. YTO BEP Bireysellestiriimis Turkce Ogrenim Programi Urefici (Claude Project)

2. TUrkce Etkinlik Uretici (Claude Project)

3. Sinav Uretici (A1) (Claude Project)

4. SOZ GPT: Oz DUzenleme (Kurami) Temelli Kelime Ogrenimi Araci (Chat GPT- Costum)

5. Yazma Performansi Degerlendirme (Al) (Chat GPT- Costum)|
Gelistirme asamasinda:

1. Homo Academicus: YTO yayinlar literatOr tarama robotu (Chat GPT- Costum)|
2. KONUSMA MODULU: YTO &grencileri icin konusma pratigi araci (Chat GPT- Costum)
3. Ozel Egitim Ogrenme rehberi (Chat GPT- Costum|



Metin Uretimi Telaffuz Gelistirme Icerik Uretimi
ChatGPT, Gemini - Elsa Speak - Ses analizi Canva Al - Gorsel
Diyalog, icerik ve geri ve telaffuz duzeltme materyal ve infografik
pildirim uretimi tasarimi
Sunum Hazirlama Olcme ve Degerlendirme
Tome, Gamma - Otomatik Quizizz Al, Kahoot - Geri Bildirim ve Icerik
sunum ve gorsel icerik Etkilesimli sinav ve Kontrolu

olusturma oyunlastirma



Otomatik Test Olusturma

Seviyeye uygun sinav ve
test sorularinin hizli
uretimi.

Konusma Degerlendirmesi

Telaffuz ve akicilik analizi
ile performans olcumu.

Acik Uclu Yanit Analizi

Ogrenci cevaplarinin
derinlemesine otomatik
degerlendirilmesi.

Uyarlamali (Adaptif) Sinav
Sistemleri
Ogrenci seviyesine gore
dinamik soru zorluk
ayarlamasi.

Yazma Degerlendirmesi

Dilbilgisi, tutarlilik ve
Icerik analizi ile aninda
geri bildirim.

Ogrenme Analitigi

Kisisellestirilmis geri
bildirim ve ilerleme
takibi.



O VT I TSI

VP PP 4



1. Al Detector Nedir?

- Al Detector’lar, mefinlerin insan tarafindan mi yoksa yapay zeka/LLM tarafindan mi uretildigini tespit
etmeye calisan yaziimlardir.

-Akademik calismalarda 6zgunluk, intihal, etik kontrol ve sinav guvenligi icin kullaniliriar.

o 2. Al Detector’larin Sinirlari

*YUksek dogruluk iddiasi genellikle tartismalidir; cogu zaman LLM ile yazilmis metni dogru tespit
edemeyebillirler.

"False positive” (yanlis alarm) ve "talse negative” (yanlis negatif) oranlar yuksektir.
LLM’lerin sUrekli gelismesi, tespit mekanizmalarini zorlastirr.

Farkl diller ve metin turlerinde basar orani degisebillir.



Benzerlik
Tespit

* Geleneksel Benzerlik Algoritmalari

e Turnitin — Intihal.net — Ithenticate

* Al Tabanli Benzerlik Algoritmalari

« zerogpt.com (Sadece Ingilizce)
* Turnitin Al Based (Sadece Ingilizce)
» platform.openai.com/ai-text-classifier

turnitin &)

22 Mayis 2025

ZeroGPT

Al Detector Tool

D\

® ® -
intihal.net

)
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